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1. 붓꽃(IRIS) dataset ?

(그림2) Iris Data Set 구성

주) 150개 샘플,  꽃받침(Sepal) 폭/넓이,  꽃잎(Petal) 폭/넓이

(그림1) 붓꽃(Iris) 3종

붓꽃(IRIS)은 3개의 종이 있으며, IRIS 분석 dataset은 150개 샘플데이터로 꽃잎
(Petal) 길이/폭 2개, 꽃받침(Sepal)의 길이/폭 2개 총 4개의 변수로 구성됨
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2. 붓꽃(IRIS) dataset 사전분석

주) 150개 샘플,  꽃받침(Sepal) 폭/넓이,  꽃잎(Petal) 폭/넓이

X

Model
Y = aX + B

Y       Petal

Sepal
Y = aX + B ?

Y

X

꽃잎(Petal) 길이/폭 2개, 꽃받침(Sepal) 길이/폭 2개 총 4개의 변수중에, Sepal 데이
터는 선형적 분리가 어려울 것으로 판단되어 Petal을 먼저 사전탐색 하기로 결정..
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Kaggle사이트의 Iris Species dataset 입수

https://www.kaggle.com/mgabrielkerr/visualizing-knn-svm-and-xgboost-on-iris-dataset

3. Kaggle Iris Species dataset
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Kaggle Iris Species dataset visualization 사례 – KNN, SVM, XGBoost

https://www.kaggle.com/mgabrielkerr/visualizing-knn-svm-and-xgboost-on-iris-dataset

3. Kaggle Iris Species Case
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4. Kaggle Iris Species Case 결과

(그림4) Linear SVC

Kaggle Iris Visualization 사례에서, 꽃잎(Petal) 데이터 머신러닝 결과중에 KNN 결
과가 가장 좋게 나왔으며, KNN 분석결과 150개 중에 1개의 Error를 기록

출처) https://www.kaggle.com/mgabrielkerr/visualizing-knn-svm-and-xgboost-on-iris-dataset

(그림5) KNN 결과

(그림6) XG Boost 결과

돌연변이?

네잎 클로버?
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1. H2O 분석 Approach 

(그림3) 꽃잎(Petal) 데이터 분포

Petal(꽃잎)과 Sepal(꽃받침) dataset을 Deep Learning과 GBM(Gradient Boosting 
Machine)으로 분석하여 결과를 비교함

 Dataset 

- X축 : 꽃잎(Petal)길이(length)

- Y축 : 꽃잎(Petal)폭(width)

-> Virginica와 Versicolor 중첩부분(6개)

 Deep Learning 

- 활성함수, epochs 증가

-> 개선효과

 GBM

- ntrees 50 -> 500

->  증가할수록 성능 개선효과?

Iris 분석 Approach

X

Model
Y = aX + B

Y
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2. H2O 제공 Model

딥러닝, GBM 등 12개의 알고리즘 선택가능..
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3. H2O 분석 –딥러닝(1/2)

Sepal(꽃받침) 무시, 활성함수 : Rectifier, 히든레이어 200,200 epochs 100
분류결과는 versicolor 8개, virginica 4개, 총 12개 Error

변수 중요도

꽃잎폭(1.0) > 꽃잎 길이(0.92)
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Sepal(꽃받침) 포함, 활성함수 : Rectifier, 히든레이어 200,200, epochs 100
virginica 13개 Error, 딥러닝은 변수조정이 관련이 있고 D/L 부적합으로 판단…

3. H2O 분석 –딥러닝(2/2)
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변수 중요도

꽃잎폭(1.0) > 꽃잎 길이(0.83)

Sepal(꽃받침) 무시, 
ntrees : 500으로 증가, 분류결과는 versicolor 1개로 Error 감소~~

3. H2O 분석 – GBM(1/2)
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Sepal(꽃받침) 포함 時, 
ntrees : 50, 분류결과는 Error 0개로 감소,  Sepal 변수 포함이 결정적!

3. H2O 분석 – GBM(2/2)
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생성된 Model을 POJO(Plain Old Java Object)코드 Export 기능
☞ 회사 내부 비즈니스 Process에 POJO코드 Porting 적용 가능성!

3. H2O 모델적용 - POJO 코드
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Q&A


